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x1是随机变量X1所吐出来的值,想知道joint distribution,不过现在已经知道iid条件,可以通过计
算marginal distribution找joint distribution

先通过已经显性的数据找背后的随机变量,之后统合随机变量去找joint distribution

distribution都是确定的,以正态分布为例子μ和σ2也是固定的,也就是说随机的数据中携带着确
定的数据
如何利用一堆数据,做transformation,来找到关于参数的信息

poisson的原因是,因为理论上是很多粒子决定是不是自己会放射,也就是说自己是一个
bernoulli,众多伯努利构成二次,正好有n极大,p很小.poisson正好是只有就是对n->正无穷,p趋近
0,np->lambda的情况(发生or不发生两种)

λ就是单位时间内发生次数
考虑的问题就是通过什么transformation能够

直方图->数据变为正无穷,interval分的越来越细,会变为pmf和pdf

直方图带着什么信息?

三种统计模型有什么不同,前两个是conceptual,最后一个empirical
已知是正态分布,已知应该是poisson分布(根据专业知识);不知道雨量应该怎么建模,不知道数
据,也不知道怎么建模,要去找到最fit的model

数据背后都隐藏了一个随机变量(吐出这些数值),相当于恢复数据的随机性

要找的是一个joint distribution
这些distribution是一个distribution族,因为参数组有很多可能得数值,所以Θ属于一个参数空间

做各种transformation找到各种各样的信息,做一个估计值Θ̂,(其是一个随机变量,因为从理论上
这是一堆随机变量X1到Xn的函数,显然也是随机变量)得到参数的估计值

统计都是先建模,
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好分析师"万变不离其宗",拨开随机找系统

把规律部分和随机部分分开

第二种model的规律性更多,因为误差部分吸带着sigma的信息
有很多假设的部分(在建模过程中),要一直检查

不是对一组数据,而是对于一系列的随机变量

估计:为数据找pdf,pmf
理解为去确定自己在哪个平行世界

estimator就是一个统计量,是随机变量.是X1到Xn的一个transformation

estimate是一个数,根据transform出来的estimator:θ̂可以带入已有数据计算
sampling distribution depends on θ

standard error实际上是没有随机性的
estimator相关的var和期望其实都是parameter的函数,但本质上没有随机性

μ̂k是一个estimator来预测μk,如果无偏则前者期望等于后者,前者是随机变量,后者是数值

mu_k可以写成两个参数的形式,那么反函数就可以哦那个mu_k来反过来算参数
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poisson:时间(一维)划分小段看事情发生了几次;面积(二维)划分看每一块掉进来几根
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